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RESUMO

Este estudo foca na utilizacdo de modelos MLP de rede neural preditivos de
Inteligéncia Artificial (IA) para prever o sucesso musical, especialmente em termos de
aumento da popularidade de musicas e posi¢cdes nas paradas. A metodologia integra uma
ampla gama de features musicais para prever a taxa de sucesso de uma musica. Foi
utilizado um referencial de sucesso musical com taxas de sucesso baseadas nas
classificacdes da Billboard e comparamos isso com um modelo orientado por caracteristicas
musicais. Essas descobertas tém o potencial de oferecer insights para melhorar
composi¢cdes musicais e otimizar estratégias de langamento, indo além dos contextos

tradicionais de classificacao.
Palavras-chave: Inteligéncia Artificial. Industria Musical. Hit Song Science.
ABSTRACT

Abstract - This study focuses on the utilization of predictive Atrtificial Intelligence (Al) models
to forecast musical success, particularly in terms of enhancing song popularity and chart
rankings. Our methodology integrates various musical features to predict a song's success
rate. We establish a benchmark for musical success by using success rates based on
Billboard rankings and compare them with a model driven by musical features. These
findings have the potential to offer valuable insights for improving musical compositions and

optimizing release strategies, extending beyond traditional ranking contexts.
Keywords: Artificial Intelligence. Music Industry. Hit Song Science.

1. Introducao

A evolucgao tecnoldgica, especialmente no campo da Inteligéncia Atrtificial (IA) e do Machine
Learning (ML), tem transformado diversas industrias, incluindo a musica. No cenario
musical, prever o sucesso de uma musica antes de seu langamento tem sido um desafio
constante para produtores, artistas e gravadoras. Tradicionalmente, essa tarefa envolvia

uma combinacdo de experiéncia intuitiva, marketing e analise de tendéncias passadas.
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Contudo, a crescente complexidade do mercado musical, impulsionada por mudancgas nos

padrées de consumo, plataformas digitais e a globalizacao, exige métodos mais precisos e

baseados em dados para garantir o sucesso de novos langamentos.

Neste contexto, a aplicacao de técnicas de IA, como redes neurais artificiais, para prever hits
musicais representa uma inovagao significativa. Estas tecnologias permitem a analise de
grandes volumes de dados, identificando padrbes e correlagdes que podem escapar a
analise humana tradicional. A pesquisa sobre predi¢cdo de hits, conhecida como "Hit Song
Science" (HSS), tem ganhado destaque, fornecendo ferramentas que podem influenciar
diretamente as decisdes estratégicas na industria da musica, como a escolha de singles, o

timing de langamento e o direcionamento de campanhas de marketing.

O presente estudo busca explorar essa interseccao entre IA e musica, investigando como
modelos preditivos podem ser utilizados para antecipar o sucesso de faixas musicais.
Utilizando um conjunto de dados robusto, que inclui musicas presentes na Billboard
Year-End Chart de 1958 a 2022, integramos diversas caracteristicas musicais extraidas da
APl do Spotify. Essas caracteristicas, como ritmo, energia e danga, sao utilizadas para
treinar um modelo de rede neural, especificamente um MLPRegressor, para prever a

posicao futura de uma musica nas paradas de sucesso.

Ao longo deste estudo, comparamos o desempenho do modelo de IA com um referencial de
sucesso musical tradicional, representado pelas classificagdes da Billboard, buscando
validar a eficacia das técnicas aplicadas. Além disso, exploramos as implicacdes dos
achados, tanto em termos praticos quanto tedricos, para a industria musical. Por exemplo,
ao identificar padrées que contribuem para o sucesso de uma musica, podemos oferecer
insights valiosos para compositores, produtores e executivos, auxiliando na criagdo de

musicas com maior potencial de sucesso e na otimizacao das estratégias de langamento.

Este trabalho, portanto, ndo apenas contribui para o campo emergente da ciéncia de
predicdo de hits, mas também destaca o papel crescente da |IA na reconfiguragdo dos
processos criativos e comerciais na industria musical. Ao proporcionar uma analise baseada
em dados, esperamos fornecer uma ferramenta que possa aumentar a precisao na previsao
de hits, reduzindo os riscos associados a novos langamentos e maximizando o retorno sobre

o investimento para gravadoras e artistas.

2. Referencial Tedrico

Como explorado por Park e Jun (2023), é evidente a drastica alteragdo da industria

cultural como um todo nos ultimos anos devido a digitalizacdo e a maior influéncia da
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internet na vida cotidiana. Com isso, ha uma constante reformulagdo na maneira que

mercados culturais, como o da musica, se comportam, o que consequentemente impactou
nas estratégias de venda para as massas, conforme demonstrado por Avlonitis (2023).
Portanto, diante das novas demandas do mercado fonografico, surge a ideia de desenvolver
uma ferramenta que, baseada em dados estatisticos, musicais, demograficos e de
"sucessos" anteriores no meio, aumente a acuracia na projecao da receita de novos

langamentos para as gravadoras, conforme as tendéncias populares da industria.

Por conta dessa constante e emergente situacdo de renovagdo de interesses
artistico-culturais, faz-se necessaria a utilizagcdo de novos métodos para a predicdo dos
resultados de grandes langamentos. Desse modo, a aplicagao de inteligéncias artificiais para
avaliar como as musicas podem ter um impacto em determinado publico mostra-se uma
proposta interessante para determinar langcamentos mais eficientes, com maiores retornos e
menores riscos para os produtores. Neste contexto, o trabalho analisa a possibilidade de
prever o sucesso musical antes do lancamento das faixas, utilizando técnicas de
aprendizado de maquina e considerando tanto as propriedades técnicas da musica quanto o

conteudo de sua letra.

“‘No entanto, da perspectiva de um produtor musical, artista e estudio, seria
interessante analisar o sucesso de uma musica a priori. Um sistema que prevé o sucesso de
uma musica com base em sua técnica e propriedades seria de grande beneficio para os
produtores musicais. Poder prever a resposta esperada para uma musica do ponto de vista
do ouvinte, por ndo considerar apenas os recursos de audio bem como o conteudo da letra”
(RAZA.; NANATH, 2020, traducéo nossa).

Com a fluidez da sociedade atual, uma ferramenta capaz de calcular como as
audiéncias reagiriam as musicas seria uma verdadeira revolugdo. Com isso, seria possivel
entregar um conteudo personalizado para cada consumidor de acordo com seus gostos
musicais, economizando tempo e dinheiro’ ao evitar investimentos em musicas que nao
seriam bem-sucedidas. Além disso, seria possivel economizar com pesquisas de marketing

custosas, uma vez que essa metodologia seria mais precisa e barata.

Gragcas ao avango da inteligéncia artificial, surgiram novas possibilidades em
diversas areas, incluindo a industria musical. A capacidade de calcular a probabilidade de
sucesso de uma musica antes de seu langcamento € uma das novas oportunidades para

pesquisa e aprimoramento nessa area. Estudos como estes sao Uteis tanto para as

' "Em 2013, as gravadoras investiram um total de USD 4,3 bilhdes em novos talentos ao
redor do mundo" Investing in music. RIAA, Washington, D.C., 11 nov. 2014.


https://www.google.com/search?q=Washington,+D.C.&stick=H4sIAAAAAAAAAONgVuLQz9U3KMowy37EaMwt8PLHPWEprUlrTl5jVOHiCs7IL3fNK8ksqRQS42KDsnikuLjgmngWsQqEJxZnZOall-Tn6Si46DnrAQDHPYdIVQAAAA&sa=X&ved=2ahUKEwjLxtrJzIn-AhWZEbkGHR0IDucQzIcDKAB6BAgYEAE
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produtoras, que podem maximizar seus lucros, quanto para os artistas, que podem obter

melhores conclusdes sobre o futuro apelo de suas novas faixas.

De acordo com (RAZA; NANATH, 2020), sistemas de inteligéncia artificial podem
detectar musicas de sucesso com alto nivel de precisado, permitindo aos usuarios obter uma
estimativa do apelo de uma faixa antes de seu lancamento. Essa analise pode ajudar os

produtores a maximizar seus lucros e a reduzir os riscos associados a produgao musical.

Com isso, o0 uso de aprendizado de maquina possibilitara a analise e identificacao de
padrdes utilizando uma grande quantidade de dados musicais. Baseando-se na linha de
pesquisa que vem sendo feita com sistemas de composigdo automatica®, o programa pode
levar a conclusdes valiosas para produtores durante a criagdo de novas musicas,

aumentando as chances na criacao de hits.

Além disso, a analise de dados também pode ajudar a personalizar recomendagdes
para gravadoras e fornecer uma vantagem competitiva na industria musical. Pesquisas
anteriores ja obtiveram sucesso ao aplicar tecnologias similares para um género musical
unico; por isso, surge a ideia de se aplicar para varios géneros e se obter um panorama
mais amplo, visando a possibilidade de desenvolver uma ferramenta que seja capaz de
indicar possiveis mudancas a serem feitas antes do lancamento, para que faixas mais

bem-sucedidas sejam obtidas.

Além disso, essa aplicagdo de inteligéncias artificiais e tecnologias de machine
learning para esse tipo de pesquisa ja foi comprovada e julgada promissora, como mostra o
artigo Dance hit song prediction: Esta pesquisa prova que a popularidade de musicas
eletrbnicas pode ser aprendida a partir da analise dos padrées musicais" (MARTENS;
HERREMANS; SORENSEN, 2014, tradug&o nossa).

3. Metodologia

Neste estudo, conduzimos um processo sistematico de coleta de dados visando
adquirir um conjunto de composto por musicas apresentadas na Billboard Year-End Chart
entre 1958 e 2022. O objetivo principal foi analisar a relagcdo entre as caracteristicas das

musicas e suas posi¢cdes nas paradas.

a. Dados

2 MARTENS, David; HERREMANS, Dorien; SORENSEN, Kenneth. Classification and
generation of composer-specific music using global feature models and variable
neighborhood search, set. 2015.
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O processo de coleta de dados comecou utilizando a biblioteca "billboard-top-100" do
Node.js, que forneceu acesso aos dados da Billboard Year-End Chart. Esta biblioteca
facilitou a extragdo de uma lista completa de musicas que apareceram na parada durante o

periodo especificado.

Para enriquecer o conjunto de dados, integramos a APl do Spotify a pipeline de
coleta de dados, o que, segundo pesquisas anteriores, proporciona resultados positivos.
Essa integracdo permitiu obter identificadores de musicas, como ID do Atrtista, ID do Album
e ID da Faixa. Esses identificadores foram fundamentais para estabelecer conexdes entre as

musicas e seus metadados, possibilitando uma analise detalhada dos atributos das musicas.

Foram utilizadas 14 caracteristicas principais da APl do Spotify em abril de 2023.
Essas 14 caracteristicas foram escolhidas por sua capacidade de capturar aspectos
essenciais das musicas, como ritmo, energia, danga, e outros elementos que influenciam
diretamente a popularidade e a aceitagao de faixas musicais pelo publico. A selegcao dessas
caracteristicas nos permitiu realizar uma analise mais focada e precisa no contexto da

predicao de hits musicais.

Essas caracteristicas incluiam caracteristicas importantes, como acousticness,
danceability, duragdo em milissegundos, energy, género, instrumentalness, key, liveness,
loudness, mode, speechiness, tempo, time signature e valence. Essas métricas formaram a
base para as analises subsequentes, fornecendo percep¢des sobre as caracteristicas das

musicas nos conjuntos de dados.

O processo de compilagao do conjunto de dados envolveu a selegdo de musicas
com base em suas apari¢gdes nas paradas do Billboard Top 100, como foi feito com sucesso
em pesquisas anteriores (CIBILS, 2023). Essa sele¢cao garantiu a inclusao de musicas que
tiveram um impacto notavel na industria da musica e ganharam atencao significativa do
publico. O conjunto de dados incorporou uma ampla gama de informacgdes, incluindo
posicoes nas paradas, detalhes dos artistas, informacdes sobre albuns, caracteristicas das

faixas e classificagbes de géneros.

Para aprimorar a analise, introduzimos a métrica de "taxa de sucesso", um método
para quantificar o desempenho de uma mdusica nas paradas. Esta métrica envolveu a
atribuicdo de pesos especificos as posi¢gdes nas paradas, conforme descrito na Figura 1.
Esses valores ponderados foram entdo utilizados em uma equacao de média ponderada,
para calcular uma pontuacéo geral de posicdo para cada musica dentro das classificacdes

da Billboard Year-End Chart demonstrado na formula abaixo:
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Y:(valores nao nulos X valor X peso)

Taxa de Sucesso = - -
Total de semanas ndo nulas nos rankings

Essas classificagbes forneceram uma visao abrangente do desempenho de cada
musica ao longo do tempo, indicando com que frequéncia uma musica manteve cada

posicdo em um determinado ano de parada.

No entanto, durante a analise, encontramos um desafio significativo ao perceber que
alguns dos dados coletados da APl do Spotify estavam incorretos devido a imprecisées no
processo de automacao de coleta de dados. Essa discrepancia exigiu uma revisdo manual e
minuciosa de todos os dados coletados. Tivemos que verificar e validar cada musica para
garantir a confiabilidade da analise, levando em consideracdo a presenca de diversas
musicas nao correspondentes com seus identificadores. Esse processo exigiu a
reconstrucdo manual de banco de dados, cruzando varias fontes para verificar a exatidao

das informagdes coletadas.

Valores dos pesos pelas posigdes

1.00 = Evolug&o dos Pesos
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Figura 1

b. Pré-Processamento
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Organizamos o conjunto de dados utilizando os identificadores e dados obtidos da
Billboard Year-End Chart. A abordagem foi centrada no tempo, onde dividimos o conjunto de
dados em semanas. A posicdo de cada musica na parada para uma semana especifica foi
indexada nessa estrutura. Esse método garantiu um registro histérico claro e organizado do

desempenho das musicas ao longo do tempo.

Além dos dados fundamentais das musicas, coletamos informacdes suplementares.
Isso inclui géneros musicais associados ao artista de cada musica e outras caracteristicas

relevantes que contribuiram para um perfil musical abrangente.

Para melhorar a eficiéncia da recuperacdo de dados e minimizar as solicitagdes a
API, refinamos o conjunto de dados. O transformamos em uma coleg&o de objetos JSON,
cada um identificado pelo nome da musica. Esses objetos continham dois componentes:
caracteristicas detalhadas da musica e uma array de 100 elementos. Esse array
documentava as posi¢coes de classificagdo da musica, incluindo a frequéncia e as datas

correspondentes.

Apbs a criagdo dos objetos JSON, os convertemos em um formato de array. Esse
array serviu como a estrutura de dados fundamental para as etapas de analise
subsequentes. Geramos quatro arquivos CSV distintos a partir desse array. O primeiro
arquivo CSV incluia os nomes das musicas e suas posi¢gdes nas paradas, simplificando o
acesso aos dados de desempenho nas paradas. O segundo arquivo CSV fornecia uma lista
abrangente de classificagdes, identificadas como "rank_1", "rank_2" e assim por diante,
junto com os nomes das musicas. Os dois arquivos CSV restantes seguiam uma estrutura
semelhante, mas também incluiam caracteristicas das musicas para uma analise

abrangente.

Para tornar o conjunto de dados mais eficiente, utilizamos a APl do Spotify para
integrar caracteristicas de analise musical. Essa etapa forneceu insights valiosos sobre

caracteristicas das musicas, como tempo, key, e danceability.
c. Modelo

Na busca por modelagem de regressao precisa, empregamos a biblioteca scikit-learn
em Python, fazendo uso do MLPRegressor — um modelo de aprendizado de maquina
explicitamente voltado para tarefas de regressdo. O MLPRegressor, sustentado por uma
arquitetura de perceptron multicamadas (rede neural), demonstra notaveis capacidades de
previsdo de valores numéricos com base em caracteristicas de entrada complexas. A
flexibilidade inerente dessa arquitetura permite capturar adequadamente relacdes

nao-lineares complexas dentro dos dados.



PROGRAMA INSTITUCIONAL DE

INICIACAO| CIENTIFICA XX Jornada de Iniciagdo Cientifica - 2024
O desempenho inicial do modelo foi avaliado utilizando dados do ano de 2020. O

conjunto de dados foi dividido em 80% para treinamento e 20% para teste, garantindo uma
avaliagdo justa e alinhada com boas praticas de aprendizado de maquina. Optamos pelo
MLPRegressor devido a sua capacidade de capturar relagbes né&o-lineares complexas,

caracteristicas da industria musical.

Através de uma exploracao dos parametros do modelo, identificamos a combinagao
ideal, que culminou em uma pontuacéo baixa de Erro Médio Absoluto (MAE), girando em
torno de 0,2. O MAE, uma métrica essencial na avaliagcdo do desempenho de modelos de
regressao, quantifica a discrepancia absoluta média entre os valores previstos e os valores
reais, fornecendo uma medida do erro tipico de previsdo do modelo nas mesmas unidades
que a variavel alvo. Notavelmente, a capacidade do modelo de manter um MAE baixo

ressalta sua superior precisao preditiva.

Impulsionados por esses resultados iniciais, iniciamos uma avaliagdo abrangente do
funcionamento do modelo, implantando um conjunto de dados mais extenso, abrangendo
29.532 musicas. No decorrer dessa avaliagdo, examinamos varios esquemas de
particionamento de dados, incluindo divisdes percentuais de dados de teste/treinamento de
10%, 15%, 20%, 25%, 30% e 40%.

No entanto, a precisdo do modelo foi de 17.53%, o que indicou a necessidade de um
processo de validacdo manual para lidar com a imprecisdo dos dados utilizados.
Reconhecendo esse desafio, tivemos que recolher os dados e conduzir um processo de
validacdo manual em todos os dados coletados para garantir sua confiabilidade.
Observamos que havia 3.987 discrepancias entre as musicas em banco de dados e as
esperadas. Essas discrepancias destacaram a extensdo das imprecisées em conjunto de

dados inicial.

Prosseguimos para analisar os dados ano a ano usando o modelo para validar seu
desempenho. Essa abordagem minuciosa nos permitiu identificar discrepancias e
inconsisténcias. Durante essa analise, também percebemos que o modelo poderia se
beneficiar da incorporacdo de um fator temporal. Observamos que musicas mais recentes
frequentemente exibiam tendéncias de desempenho diferentes em comparacdo com
musicas mais antigas. Portanto, percebemos a necessidade de atribuir mais valor aos
pontos de dados recentes. Ao adicionar esse fator temporal ao modelo, visamos aumentar
sua precisdao preditiva, garantindo que ele pudesse capturar efetivamente a natureza

dindmica da industria da musica.

4. Resultados e discussao
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A primeira analise dividiu o conjunto de dados em periodos de 10 anos, conforme
mostrado no grafico da Figura 3. A precisdo média alcangada pelo modelo foi de 62,19%,
variando significativamente entre os periodos analisados (figura 3), com a maior precisdo
(em torno de 67%) sendo alcangada quando o modelo foi treinado com dados de 1998-2007
e testado com dados de 2008-2017, e vice-versa. Isso sugere que o modelo apresenta bom
desempenho quando ha uma sobreposicdo temporal entre os dados de treinamento e teste,

refletindo tendéncias consistentes na industria da musica nesses periodos.

Acuracia por periodo de 10 anos
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Figura 3

Para obter uma compreensédo mais detalhada, dividimos ainda mais o conjunto de
dados em periodos de 5 anos, conforme mostrado no grafico intitulado "Acuracia por
periodo de 10 anos" A precisao média nesta analise foi ligeiramente maior, em
aproximadamente 0,6232. Os resultados novamente mostraram variabilidade na precisao

entre os diferentes periodos, com a maior precisao (em torno de 0,70) ocorrendo quando o
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modelo foi treinado com dados de 2008-2012 e testado com dados de 2003-2007, assim

como o inverso. Isso indica que divisées temporais ainda mais detalhadas podem capturar

tendéncias mais especificas, levando a um desempenho melhorado do modelo.
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No entanto, é importante ressaltar que originalmente o modelo foi concebido para
retornar um valor continuo, indicando uma "taxa de sucesso", o que caracteriza um
problema de regressdo. Nesse contexto, a métrica apropriada para avaliagdo seria o Erro
Absoluto Médio (MAE). Entretanto, as referéncias a "acuracia" sugerem uma abordagem de

classificacado, onde a acuracia € uma métrica valida.

Se o modelo foi ajustado para uma tarefa de classificacdo (por exemplo, prever se

uma musica seria um "hit" ou "nao-hit"), € necessario esclarecer como essa transformacéao
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foi realizada e como a acuracia foi calculada. Para um problema de regressao, o uso de
acuracia seria inadequado, e as métricas de erro (como MAE) deveriam ser usadas para

avaliar o desempenho

As analises revelaram uma clara influéncia temporal na precisdo do modelo, com
periodos que exibem maior proximidade temporal entre os conjuntos de dados de
treinamento e teste geralmente apresentando maior precisdo. Isso destaca a importancia
dos dados recentes na previsao das tendéncias atuais. A notavel variabilidade na precisao
entre os diferentes periodos reflete ainda a natureza dinamica e em evolugao da industria da
musica, sugerindo que tendéncias e padrées na popularidade musical podem mudar

significativamente ao longo do tempo.

Ao incorporar esses fatores temporais, o0 modelo pode ser ajustado para priorizar
dados recentes, aumentando assim sua precisao preditiva e tornando-o mais responsivo as
tendéncias atuais na industria da musica. Essa abordagem permite um modelo mais robusto
e adaptavel, capaz de capturar melhor as nuances de um cenario em constante mudanca,

levando, em ultima analise, a previsdes e conclusdes mais confiaveis.

O sucesso do modelo pode ser atribuido a um conjunto de parametros
cuidadosamente ajustados, que colaboram para sua precisdo na previsdo de valores
numéricos. Um dos componentes fundamentais é a funcao de ativagdo escolhida, a RelLU
(Rectified Linear Unit), amplamente utilizada em redes neurais devido a sua capacidade de
introduzir ndo-linearidade de forma eficiente. Essa fungao, definida como f(x) = max(0, x),
permite ao modelo capturar relagbes complexas nos dados, o que melhora a convergéncia

durante o treinamento.

Outro aspecto crucial é o tamanho do lote (batch size), configurado em 32. Esse
valor representa o nimero de amostras processadas antes que os pesos do modelo sejam
atualizados. Optar por um tamanho de lote pequeno, mas equilibrado, como 32, garantiu
atualizagdes frequentes dos parametros, resultando em maior adaptabilidade ao conjunto de

dados.

A arquitetura do modelo também desempenha um papel significativo no
desempenho. As camadas ocultas foram projetadas com tamanhos de 10, 20 e 10
neurdnios, respectivamente, formando uma estrutura hierarquica que permite ao modelo

capturar padrées intrincados e relagdes ndo-lineares presentes nos dados.

Essas escolhas, aliadas a outros parametros, como uma taxa de aprendizado inicial
de 0,001, a utilizac&o do solver 'adam' e a desativagéo do baralhamento de dados e do early

stopping, reforcam a robustez do modelo, além de destacar a capacidade do modelo de nao
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apenas capturar, mas também representar fielmente relagdes intrincadas e nao-lineares

dentro do conjunto de dados, reafirmando seu mérito como uma ferramenta inestimavel no

campo da analise de regressao.
5. Consideragoes Finais

Esta pesquisa demonstra a importancia do uso de modelos preditivos de Inteligéncia
Artificial (IA) na industria da musica. Especificamente, aplicamos modelos de |IA para prever
a popularidade de musicas e posi¢cdes nas paradas, aproveitando um conjunto diversificado
de caracteristicas musicais. A investigacdo desse trabalho se baseou na avaliagdo objetiva
das capacidades preditivas da IA, usando as classificagbes da Billboard HOT 100 como

referéncia.

Este estudo demonstrou que os modelos de IA, especificamente o MLPRegressor,
apresentam uma precisdo consideravel na predicao de atributos musicais e popularidade. A
inclusao de fatores temporais e a validacdo manual dos dados foram determinantes para o

sucesso das analises.

Por meio de uma rigorosa coleta e analise de dados, estabelecemos a precisdo
tangivel da IA na projecdo do sucesso de musicas. Este estudo quantifica as dimensdes
intrincadas das composi¢cdes musicais, demonstrando o potencial transformador da IA na

industria da musica.

Em termos praticos, esta pesquisa representa um avango substancial nos
procedimentos preditivos e de aprimoramento da industria da musica. Ela fornece
conclusdes respaldadas por dados que podem orientar profissionais da industria e

pesquisadores.

A notavel precisdo preditiva do modelo, caracterizada por consistentemente baixos
escores de Erro Absoluto Médio (MAE), destaca sua adequacao para tarefas de regressao.
Este sucesso € uma consequéncia direta do ajuste meticuloso de parédmetros e da

adaptabilidade das arquiteturas de redes neurais.

Este trabalho demonstra as significativas capacidades preditivas dos modelos de IA
quando aplicados as caracteristicas musicais. A analise revelou varias conclusdes
importantes, como a importancia de considerar o fator temporal, a variabilidade e a

capacidade de melhoria do modelo.

A analise detalhada de periodos de 10 anos e 5 anos destacou a importancia dos
fatores temporais na previsdo de tendéncias musicais. Esses resultados mostraram que o

modelo apresenta bom desempenho quando ha uma sobreposicdo temporal entre os dados
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de treinamento e de teste, capturando tendéncias consistentes na industria da musica dentro

desses periodos.

Em conclusao, este estudo apresenta um framework concreto para o potencial da IA
em revolucionar a previsdo de sucesso de musicas e estratégias de otimizagdo, indo além
dos paradigmas convencionais de classificacdo de hits. A medida que avancamos, a
integracdo de modelos de IA promete elevar a precisido e a eficacia da industria da musica,
fornecendo ferramentas Uteis para artistas, produtores e executivos que navegam na

industria.
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